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В настоящее время машинное обучение является одной из наиболее актуальных 

и перспективных областей информационных технологий [1]. Существуют различные 
алгоритмы машинного обучения, среди которых важное место занимают нейронные 
сети, которые активно применяются для ряда приложений, в том числе с целью 
обнаружения и распознавания объектов на изображениях [2; 3]. Известно применение 
различных архитектур нейронных сетей для стилизации изображений[4], в био-
информатике и медицине [5; 6], в игровой индустрии [7]. 

Существует множество способов и архитектур для решения задачи обнаружения 
объектов на изображениях [2], в том числе и с помощью использования API, таких как 
Roboflow API [8]. Платформа Roboflow предоставляет инструменты для аннотирования 
и экспорта собственного набора данных в различных форматах в зависимости от 
используемого фреймворка и загрузки предварительно обученных моделей.  В качестве 
примера и демонстрации функционала Roboflow API будет рассмотрено решение 
задачи обнаружения продуктов на изображении.  

Ниже представлен код пошаговой загрузки модели и получение предсказаний в 
скрипт на языке программирования Python. В рамках данной задачи использовалась 
архитектура YOLOv8 [9]. 

 

 
Рисунок 1 – Пошаговая загрузка модели и получение предсказаний  

 
Аpi_ key – уникальный идентификатор рабочего пространства, -object-detection-

pukbl – наименование проекта в рабочем пространстве, параметры confidence и overlap 
позволяют гибко настроить нейронную сеть и отвечают за порог достоверности и порог 
наложения, при котором объект будет определяться на изображении. 

В качестве интерфейса для взаимодействия и тестирование нейронной сети был 
создан Телеграм-бот [10]. Бот принимает изображение от пользователя, после чего оно 
передается в нейронную сеть. По результату обнаружения пользователю отправляются 
наименования классов обнаруженных объектов со значениями достоверности 
(confidence). На рисунке 2 представлен результат работы чат-бота. 

Таким образом, в работе проведено исследование обнаружения изображений 
продуктов с помощью нейронной сети на основе архитектуры YOLOv8 с помощью 
Roboflow API. В качестве пользовательского интерфейса был написан чат-бот в 
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телеграмме. Несмотря на небольшой набор данных (2615 изображений на 28 классов), 
нейронная сеть способна с высокой точностью (вплоть до 96,7 % для отдельных 
классов) определять объекты на сложных изображениях.  
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Рисунок 2 – Результат работы чат-бота 
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